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ІНФОДЕМІОЛОГІЯ: ВИКОРИСТАННЯ GOOGLE TRENDS ЯК ІНСТРУМЕНТА 
ДОСЛІДЖЕНЬ ПІД ЧАС ПАНДЕМІЇ COVID-19 
Мороховець Г.Ю., Лисанець Ю.В., Кайдашев І.П. 
Полтавський державний медичний університет, м. Полтава, Україна 

У статті досліджено прогностичний потенціал ресурсу Google Trends – одного з інструментів інфодеміології, який 
дозволяє збирати та аналізувати частотність пошукових запитів у мережі Інтернет. Мета дослідження – проаналі-
зувати кириличні пошукові запити у Google для вивчення динаміки розвитку COVID-19 в Україні у 2020-2022 рр. 
Часовий інтервал дослідження з 15.03.2020 по 23.02.2022 був обумовлений доступною офіційною інформацією 
щодо стану захворюваності на COVID-19 в Україні. Нормалізовані відносно країни дослідження та часового інтер-
валу дані, отримані із Google Trends, завантажувалися у форматі *.csv. Кореляційний зв’язок між кількісними по-
казниками оцінювали за допомогою коефіцієнту рангової кореляції Спірмена (Spearman). У дослідженні запропо-
новано новий напрям вивчення динаміки розвитку COVID-19, що полягав у аналізі пошуку симптомів та фармако-
логічних препаратів з метою прогнозування перебігу хвороби. Показано, що Google Trends є ефективним інстру-
ментом оперативного збору інформації щодо стану захворюваності у масштабі країни. Використання пошукових 
запитів за ключовими словами не лише дозволяє прогнозувати розвиток хвороби, а й може виступати ефектив-
ним інструментом фармакоекономіки. Виявлені закономірності можуть використовуватися у міжнародних епідемі-
ологічних дослідженнях, дозволяючи враховувати національні особливості, географічне розташування країни, 
вплив превентивних обмежень тощо. 
Ключові слова:  COVID-19, інформатика охорони здоров’я, інфодеміологія, Google Trends 

INFODEMIOLOGY: USING GOOGLE TRENDS AS A RESEARCH TOOL DURING THE 
COVID-19 PANDEMIC 
Morokhovets H., Lysanets Yu., Kaidashev I. 
Poltava State Medical University, Poltava, Ukraine 

The paper examines the prognostic potential of the Google Trends resource as one of the infodemiological tools that al-
lows collecting and analyzing the frequency of search queries on the Internet. The aim of the research is to analyze the 
Cyrillic search queries on Google to study the dynamics of the development of COVID-19 in Ukraine in 2020-2022. The 
time interval of the study from 15.03.2020 to 23.02.2022 was determined by available official information on the inci-
dence of COVID-19 in Ukraine. The data obtained from Google Trends, normalized relative to the country of study and 
time interval, was downloaded in *.csv format. Correlation between quantitative indicators was assessed using the 
Spearman rank correlation coefficient. The authors proposed a new direction to study the dynamics of the development 
of COVID-19, which relies on the analysis of the search for symptoms and names of medications to predict the course of 
the disease. It has been shown that Google Trends is an effective tool for the rapid collection of information on the state 
of morbidity in the country. The use of keyword searches not only allows us to predict the development of the disease 
but can also be an effective tool of pharmacoeconomics. The revealed regularities can be used in international epidemi-
ological studies, taking into account national characteristics, the geographical location of the country, the impact of pre-
ventive restrictions, etc. 
Key words:  COVID-19, health informatics, infodemiology, Google Trends 

Вступ 
Останні десятиліття розширилося коло можливос-

тей використання вебданих у наукових медико-
біологічних дослідженнях, зокрема у цифровій епіде-
міології, інформатиці охорони здоров’я. Так, під тер-
міном «цифрове виявлення хвороб» нині мають на 
увазі виявлення, аналіз та прогнозування виникнення 
і  розповсюдження хвороб з допомогою кількох типів 

Інтернет-джерел [1]. Для клініцистів та фахівців у га-
лузі громадського здоров’я Інтернет є критично важ-
ливим джерелом інформації про стан глобальної сис-
теми охорони здоров’я [2]. Окрім цього, на основі 
аналізу «HealthMap»  загальнодоступної аналітичної 
системи охорони здоров’я, що використовує дані різ-
них джерел для отримання інформації про поточні за-
грози виникнення інфекційних хвороб, виявлено, що 
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системи, які використовують неофіційну електронну 
інформацію, значно скорочують час розпізнавання 
спалахів хвороб, унеможливлюють маніпуляцію офі-
ційних джерел реальними даними про стан захворю-
ваності, полегшують відповідь системи охорони здо-
ров’я на появу хвороб. Всесвітньою організацією охо-
рони здоров’я  такі системи використовуються для 
щоденного епіднагляду, корисними вони можуть бути і 
для закладів громадської охорони здоров’я [3, 4 ].  

На тлі появи великої кількості гібридних вебдодат-
ків, зокрема, Health-Map, MediSys, Argus, EpiSPIDER, 
BioCaster стрімко розвинулася наука про розподіл і 
визначення інформації, розміщеної у мережі Інтернет, 
задля інформування громадської охорони здоров’я – 
інфодеміологія [5]. Вперше термін «інфодеміологія» 
використав Гюнтер Айзенбах у 2002 році, довівши, що 
пошукові запити із мережі Інтернет можна використо-
вувати для прогнозування пандемії грипу [6]. 

Інфодеміологічні дані можна збирати та аналізува-
ти у режимі реального часу. Інфодеміологічні ресурси 
дозволяють аналізувати запити пошукових систем Ін-
тернету для прогнозування спалахів захворювань, 
моніторувати оновлення статусів людей у мікроблогах 
для збору скарг (синдромального спостереження),  
виявлення і моніторингу медичних наукових статей, 
вимірювання розповсюдженості інформації в галузі 
охорони здоров’я, відстеження ефективності марке-
тингових кампаній в охороні здоров’я [7, 8]. Окрім цьо-
го, аналіз того, як люди шукають інформацію, по-
в’язану зі здоров’ям, те, як вони спілкуються і діляться 
інформацією, дає цінну інформацію про поведінку на-
селення, пов’язану зі здоров’ям [9, 10]. 

У якості зручного інструменту інфодеміології про-
тягом тривалого часу активно використовується ре-
сурс Google Trends [11, 12, 13], зокрема і для дослі-
дження  алергічних [15, 16, 17, 18] та інфекційних хво-
роб [19, 20]. 

За понад два десятиліття розвитку інфодеміології 
розвинулися нові її напрямки, що покликані вивчати 
поширеність інформації, методи вибору пошукових 
запитів та критичні точки статистично значимих взає-
мозв’язків між даними. Ці напрями і методи, будучи 
потенційно корисними для науки і практики охорони 
здоров’я, потребують подальшого вивчення і станда-
ртизації. 

Робота виконана у рамках науково-дослідної ро-
боти Полтавського державного медичного університе-
ту «Генетичні варіанти та їх потенційний зв'язок з 
COVID-19 серед населення України» (номер ДР – 
0121U107440, терміни виконання: 2021-2023 рр.), що 
виконується на замовлення Міністерства охорони 
здоров’я України. 

Метою дослідження було визначення кириличних 
запитів для дослідження розвитку COVID-19.  

Матеріали та методи дослідження 
У ході дослідження використовували ресурс 

Google Trends (https://trends.google.ru/trends/explore) 
для пошуку запитів Google «ковід + ковид + COVID-
19» (ККС), «одышка + задишка + ядуха», «кашель»,  
«потеря нюха + втрата нюху», «потеря вкуса + втрата 

смаку», «боль в глазах + біль в очах», «мышечная 
боль + боль в мышцах + м’язовий біль + миалгия + 
міалгія», «сыпь при коронавирусе», «лихорадка + ли-
хоманка», «усталость + втома», «азитромицин + азіт-
роміцин», «левофлоксацин», «цефтриаксон + цефтрі-
аксон», «авелокс», «меропенем», «ванкомицин + ван-
коміцин», «цефтазидим», «линезолид + лінезолід», 
«витамин с + вітамін с», «витамин д + вітамін д», 
«цинк», «мелатонин + мелатонін», «фленокс», «клек-
сан», «фраксипарин», «цибор», «ксарелто», «нимесил 
+ німесил», «парацетамол», «ибупрофен + ібупро-
фен», «аспирин + аспірин», «тамифлю + таміфлю», 
«рамдесивир + рамдесивір», «фавипиравир + фавіпі-
равір», «аспирин + аспірин», «амизон + амізон» украї-
нською та російською мовами. За замовчуванням бу-
ло обрано параметри пошуку «Всі категорії» та «Веб-
пошук». 

Комбінація ключових слів пошукових запитів украї-
нською і російською мовами була обрана для вклю-
чення більшої кількості пошукових результатів до до-
слідження. 

Комбінація ключових слів пошукових запитів 
Google «ККС» була обрана, керуючись наступним: на 
початкових етапах дослідження термін «COVID-19» 
не набув ще широкого вжитку у населення України 
[21]; пошук терміну «COVID-19» у Google Trends об-
межується параметром «Хвороба», що дозволяє 
включити більшу кількість результатів  до досліджен-
ня [22].  

Нормалізовані  відносно країни дослідження та ча-
сового інтервалу дані, отримані із Google Trends, за-
вантажувалися у форматі *.csv.  

Часовий інтервал дослідження з 15.03.2020 по 
23.02.2022 був обумовлений доступною офіційною 
інформацією щодо стану захворюваності на COVID-19 
в Україні.  

Статистику захворюваності та смертності в Украї-
ні, що заключалася в абсолютних значеннях акуму-
льованої кількості інфікованих, акумульованої кількос-
ті смертельних випадків, кількості нових випадків та 
смертей від COVID-19, отримали з допомо-
гою вебресурсу: https://index.minfin.com.ua/ua/ 
reference/coronavirus/ukraine/ 

Світову статистику COVID-19, отримали з допомо-
гою вебресурсу: https://www.worldometers.info/ 
coronavirus/  

Кореляційний зв’язок між кількісними показниками 
оцінювали за допомогою коефіцієнту рангової коре-
ляції Спірмена (Spearman). 

Відмінності вважали статистично значимими при 
p<0,05. 

Методологія дослідження була розроблена на ос-
нові алгоритму використання Google Trends в інфо-
деміології [22].   

Результати 
Графік запитів Google Trends «ККС» представлено 

на рисунку 1. 
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Рис. 1. Графік запитів «ККС» у Google Trends за період 15.03.2020-23.02.2022 рр.: 
А. динаміка популярності запиту за часом; 

Б. популярність запиту за областями 

 
Відмічені кореляційні залежності між кількістю за-

питів «ККС» у Google Trends та акумулятивною кількі-
стю інфікованих в Україні (R=0,2807; p=0,0039), аку-
мулятивною кількістю смертельних випадків 
(R=0,2807; p=0,0039), кількістю нових випадків по 

днях (R=0,6625; p<0,0001), кількістю смертельних ви-
падків по днях (R=0,582; p <0,0001).  

У таблиці 1 наведені дані кореляційних залежнос-
тей між кількістю запитів «ККC» та показниками стану 
захворюваності в Україні.  

Таблиця 1. 
Кореляційні залежності між запитами Google Trends і показниками стану захворюваності в Україні COVID-19 

Всього інфіковано 
(акумулятивно), осіб 

Смертельні випадки 
(акумулятивно), осіб 

Нових випадків по днях, 
осіб 

Смертельних випадків 
по днях, осіб Запити «ККС» 

R p R p R p R p 
березень-травень 2020 0,1327 0,6510 0,1307 0,6561 0,1654 0,5721 0,1622 0,5796 
червень-серпень 2020 0,6561 0,0162 0,6561 0,0162 0,8878 <0,0001 0,439 0,133 
вересень-листопад 
2020 0,4737 0,1020 0,4737 0,1020 0,4848 0,0932 0,0971 0,7524 

грудень 2020-лютий 
2021 -0,4626 0,1114 -0,4626 0,1114 0,7535 0,0029 0,4377 0,1347 

березень-травень 2021 -0,8571 0,0002 -0,8571 0,0002 0,7308 0,0045 0,5769 0,0390 
червень-серпень 2021 0,4595 0,0858 0,4595 0,0858 -0,1798 0,5566 -0,4226 0,1502 
вересень-листопад 
2021 0,3219 0,2835 0,3219 0,2835 0,8748 <0,0001 0,4237 0,1491 

грудень 2021-лютий 
2022 0,0699 0,8290 0,0699  0,8290 0,5849 0,0457 -0,3566 0,2551 
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Статистику запитів населення України щодо диха-
льних симптомів Covid-19 оцінювали з допомогою за-
питів «одышка», «задышка», «ядуха», «кашель»; ню-
хових і смакових симптомів Covid-19 – з допомогою 
запитів «потеря нюха + втрата нюху», «потеря вку-
са + втрата смаку»; загальноінтоксикаційних симпто-
мів – з допомогою запитів «боль в глазах + біль в 
очах», «мышечная боль + боль в мышцах + м’язовий 
біль + миалгия + міалгія» кирилицею (рис. 2). У ході 
дослідження виявили тісні кореляційні зв’язки між кі-
лькістю інфікованих осіб по днях з сукупною кількістю 
запитів «одышка + задышка + ядуха» (R=0,2736; 

p=0,0059), «потеря нюха + втрата нюху» (R=0,2946; 
p=0,0029), «потеря вкуса+втрата смаку» (R = 0,3399; 
p = 0,0005), «боль в глазах + біль в очах» (R = 0,4457; 
p < 0,0001), «мышечная боль + боль в мышцах + 
м’язовий біль + миалгия + міалгія» (R=0,3837; 
p<0,0001), «лихорадка + лихоманка» (R = 0,2630; p = 
0,0082), кількістю запитів «кашель» (R = 0,6556; 
p<0,0001). Натомість, не виявлено зв’язку між кількіс-
тю інфікованих осіб по днях з сукупною кількістю за-
питів «усталость + втома» (R = 0,01153; p = 0,9093), 
кількістю запитів «сыпь при коронавирусе» 
(R = 0,04694; p = 0,6428). 
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Б 
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Рис. 2. Графік запитів симптомів Covid-19 у Google Trends за період 15.03.2020-23.02.2022 рр.: 

А. динаміка популярності запитів дихальних симптомів; 
Б.  динаміка популярності запитів нюхових і смакових симптомів; 

В. динаміка популярності запитів загальноінтоксикаційних симптомів 

 
Статистику запитів населення України щодо амбу-

латорних антибіотиків у період пандемії Covid-19 оці-
нювали з допомогою запитів «азитромицин + азітро-
міцин», «левофлоксацин», «цефтриаксон + цефтріак-
сон», «авелокс» кирилицею. Графік відповідних запи-
тів Google Trends представлено на рисунку 3. Встано-

влено тісні кореляційні зв’язки між кількістю інфікова-
них осіб по днях з сукупною кількістю запитів «азит-
ромицин + азітроміцин» (R = 0,8894; p<0,0001), «ле-
вофлоксацин» (R = 0,7741; p < 0,0001), «цефтриаксон 
+ цефтріаксон» (R = 0,7524; p < 0,0001), «авелокс»  
(R = 0,4799; p < 0,0001). 
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Рис. 3. Графік запитів амбулаторних антибіотиків у Google Trends за період 15.03.2020-23.02.2022 рр. 

 
Дослідження динаміки запитів населення по віта-

мінах (рис. 4) і співставлення її з динамікою захворю-
ваності показує тісну кореляцію між кількістю інфіко-
ваних осіб по днях із запитами «витамин с + вітамін с» 

(R = 0,7892; p < 0,0001), «витамин д + вітамін д» (R =  
0,7875; p < 0,0001), «цинк» (R =  0,7718; p < 0,0001), 
«мелатонин + мелатонін» (R = 0,6812; p < 0,0001).  

 
Рис. 4. Графік запитів по вітамінах у Google Trends за період 15.03.2020-23.02.2022 рр. 

 
Поряд з цим, визначено і динаміку запитів насе-

лення України щодо «стаціонарних» антибіотиків  
(рис. 5). Встановлено, що кількість інфікованих осіб по 
днях корелювала із кількістю запитів «меропенем» 

(R = 0,4822; p < 0,0001), «ванкомицин + ванкоміцин» 
(R = 0,3268; p = 0,0009), «цефтазидим» (R = 0,5554; 
p < 0,0001), «линезолид + лінезолід» (R = 0,5108; 
p < 0,0001).  
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Рис. 5. Графік запитів «стаціонарних» антибіотиків у Google Trends за період 15.03.2020-23.02.2022 рр. 

 
У ході дослідження динаміки запитів населення 

України щодо «стаціонарних» антибіотиків (рис. 6), 
встановлено, що кількість інфікованих осіб по днях 
корелювала із кількістю запитів «фленокс» 

(R = 0,8169; p < 0,0001), «клексан» (R = 0,6703; 
p < 0,0001), «фраксипарин» (R = 0,4982; p < 0,0001), 
«цибор» (R = 0,2371; р = 0,0435), «ксарелто» 
(R =  0,8746; p < 0,0001). 

 
Рис. 6. Графік запитів по антикоагулянтах у Google Trends за період 15.03.2020-23.02.2022 рр. 

 
Статистику запитів населення України щодо не-

стрероїних протизапальних препараів у період пан-
демії Covid-19 оцінювали з допомогою запитів «ниме-
сил + німесил», «парацетамол», «ибупрофен + ібуп-
рофен», «аспирин + аспірин» кирилицею. Графік від-
повідних запитів Google Trends представлено на рис. 

7. Встановлено кореляційні зв’язки між кількістю інфі-
кованих осіб по днях з сукупною кількістю запитів 
«нимесил + німесил» (R = 0,7082; p < 0,0001), «пара-
цетамол» (R = 0,5325; p < 0,0001), «ибупрофен + ібу-
профен» (R = 0,6748; p < 0,0001), «аспирин + аспірин» 
(R = 0,7797; p < 0,0001). 
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Рис. 7. Графік запитів по нестероїдних протизапальних препаратах у Google Trends за період 15.03.2020-23.02.2022 рр. 

Динаміка пошуку противірусних препаратів  пред-
ставлена на рис. 8. Встановлено кореляційні зв’язки 
між кількістю інфікованих осіб по днях з сукупною кі-
лькістю запитів «тамифлю + таміфлю» (R = 0,2908; 

p = 0,0043), «рамдесивир + рамдесивір» (R = -0,176; 
p = 0,0799), «фавипиравир + фавіпіравір» (R = 0,5981; 
p < 0,0001), «амизон + амізон» (R = 0,7196; p<0,0001). 

 
Рис. 8. Графік запитів по противірусних препаратах у Google Trends за період 15.03.2020-23.02.2022 рр. 

Обговорення 
Найпопулярнішим джерелом інформатики охорони 

здоров’я нині є Google, що дозволяє використовувати 
арсенал інфодеміологічних метрик і підходів [8]. Успі-
шно він використовується для прогнозування багатьох 
захворювань [24, 25, 26, 27]. 

Окремої уваги заслуговують можливості Google 
Trends як інструмента досліджень алергічних хвороб 
[15]. Попередніми нашими дослідженнями виявлені 
кириличні відповідники для прогнозування сезонів 

алергії на пилок трав, амброзію та альтернарію в 
Україні [28, 29, 30].  

 У коло можливостей ресурсу входить і прогнозу-
вання інфекційних хвороб [31], зокрема і COVID-19 
[32]. Прогнозування розвитку COVID-19 має ряд дис-
кутивних питань стосовно географії поширення вірусу 
та особливостей розвитку у кожній країні залежно від 
прийнятих превентивних мір [33, 34, 35]. Поряд із цим, 
стало можливим побудувати математичну модель  
прогнозу захворюваності на COVID-19 в Україні у ре-
альному часі та на майбутні періоди,  що дозволяє 
здійснювати оперативне надійне прогнозування роз-
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витку хвороби, виявляючи істотні зміни у поведінці 
часового ряду. Такий підхід до моделювання динаміки 
розповсюдження COVID-19 може застосовуватися 
для відстеження спалахів хвороби та оперативного 
реагування на них як у загальнонаціональному, так і у 
місцевому масштабах [36]. 

Дане дослідження виявляє достовірний тісний ко-
реляційний зв'язок між показником запитів «ККС» та 
кількістю нових випадків захворювання у період 
01.03.-31.03.2020, що відображає інфодеміологічну  
картину поширення вірусу серед європейських країн у 
період 22.02.-17.03.2020 рр. [20] та узгоджується із 
даними ресурсу Worldometers про стан захворювано-
сті у світі. Станом на 25 березня 2020 року число ви-
падків захворювання  COVID-19 перевищило 471 000 
осіб (https://www.worldometers.info/coronavirus/).   

Подальше дослідження кореляцій між пошуковими 
запитами GТ та офіційною статистикою захворювано-
сті в Україні виявило значне збільшення  коефіцієна 
кореляції Спірмена між запитами та акумулятивною 
кількістю інфікованих, акумулятивною  кількістю смер-
тельних випадків та кількістю нових випадків у період 
червень-серпень 2020 року. Натомість, не виявлено 
тісних кореляцій між запитами GТ та офіційною ста-
тистикою захворюваності в Україні в період березень-
травень 2020 року, незважаючи на офіційне оголо-
шення пандемії 11 березня 2020 року [37].  

Також виявлено збільшення  коефіцієна кореляції 
Спірмена між запитами та кількістю нових випадків 
захворювання у період грудень 2020 року – лютий 
2021 року, що, ймовірно, пов’язано із встановленням 
карантину та запровадженням обмежувальних проти-
епідемічних заходів на території України з 19 грудня 
2020 року (https://www.kmu.gov.ua/npas/pro-
vstanovlennya-karantinu-ta-zaprovadzhennya-
obmezhuvalnih-protiepidemichnih-zahodiv-1236-
091220). 

Підтверджуючи результати дослідження Mavragani 
A. [20], нами отримані результати, що показують 
«критичний» період з  березня по травень 2021 року, 
коли онлайн-інтерес до хвороби починає знижувати-
ся. Ця закономірність у подальшому дозволить уточ-
нювати прогнози при наступних спалахах хвороби, 
визначати «критичну» точку для переходу до регіона-
льного дослідження прогнозування хвороби. 

Дослідження симптоматики хвороби дозволило 
виявити найпопулярніші запити  населення, що ви-
значають дихальні симптоми, – «одышка + задишка + 
ядуха», «кашель». Тісні закономірні кореляції між ви-
щевказаними запитами та динамікою кількості інфіко-
ваних по днях (R=0,2736; p=0,0059 та R= 0,6556; 
p<0,0001 відповідно)  дозволяє використовувати їх 
для прогнозування хвороби. Специфічні нюхові і сма-
кові симптоми «потеря нюха + втрата нюху», «потеря 
вкуса+втрата смаку» теж з високою достовірністю 
(R=0,2946; p=0,0029 та R = 0,3399; p = 0,0005 відпові-
дно) корелюють із кількістю інфікованих осіб по днях, 
що дозволить використовувати їх для визначення 
симптомів COVID-19. При визначенні загальноінтокси-
каційних симптомів відмічені тісні кореляції між дина-
мікою кількості інфікованих по днях та запитами «боль 
в глазах + біль в очах» (R = 0,4457; p < 0,0001), «мы-
шечная боль + боль в мышцах + м’язовий біль + миа-
лгия + міалгія» (R=0,3837; p<0,0001). Кореляційного 
зв’язку із динамікою захворюваності не виявили по 
запитах «усталость + втома» (R = 0,01153; 

p = 0,9093), «сыпь при коронавирусе» (R = 0,04694; 
p = 0,6428). 

Новий напрям пошуку методів прогнозування ди-
наміки розвитку  COVID-19, запропонований у дослі-
дженні, що полягав у аналізі пошуку фармакологічних 
препаратів, дозволив використовувати ще ряд ключо-
вих слів для прогнозування перебігу хвороби. Так, 
встановлені тісні кореляції між кількістю інфікованих осіб 
по днях з сукупною кількістю запитів «азитромицин + азі-
троміцин» (R = 0,8894; p<0,0001), «левофлоксацин» (R = 
0,7741; p < 0,0001), «цефтриаксон + цефтріаксон» (R = 
0,7524; p < 0,0001), «авелокс» (R = 0,4799; p < 0,0001). 
Максимум запитів за амбулаторними антибіотиками, що 
припадав на 11.10.2020, що передувало встановленню 
карантину та запровадженню обмежувальних протиепі-
демічних заходів в Україні. 

Висновки 
GT є інструментом оперативного збору інформації 

щодо стану захворюваності у масштабі країни. Для ефе-
ктивного прогнозування COVID-19 необхідно визначати 
ключові слова пошуку, враховуючи національні особли-
вості. Для України, з високою достовірністю, найефекти-
внішими є терміни «ККС», «одышка + задишка + ядуха», 
«кашель», «потеря нюха + втрата нюху», «потеря вкуса 
+ втрата смаку», «боль в глазах + біль в очах», «мышеч-
ная боль + боль в мышцах + м’язовий біль + миалгия + 
міалгія», «лихорадка + лихоманка».  

Використання пошукових запитів за ключовими 
словами «азитромицин + азітроміцин», «левофлокса-
цин», «цефтриаксон + цефтріаксон», «авелокс», «ме-
ропенем», «ванкомицин + ванкоміцин», «линезолид + 
лінезолід», «витамин с + вітамін с», «витамин д + ві-
тамін д», «цинк», «мелатонин + мелатонін», «цефта-
зидим», «фленокс», «клексан», «фраксипарин, «ци-
бок», «ксарелто», «нимесил + німе сил», «парацета-
мол», «ибупрофен + ібупрофен», «аспирин + аспі-
рин», «тамифлю + таміфлю», «рамдесивир + рамде-
сивір», «фавипиравир + фавіпіравір», «амизон + амі-
зон» дозволить не лише прогнозувати розвиток хво-
роби, а й може виступати ефективним інструментом 
фармакоекономіки. 

Виявлені закономірності можуть використовувати-
ся у міжнародних епідеміологічних дослідженнях, до-
зволяючи враховувати національні особливості, гео-
графічне розташування країни, вплив превентивних 
обмежень, тощо.  
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